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Introducao

« Processamento de Lingua Natural (PLN)

o Sumarizacdo Automdatica Multidocumento (SAM)

« Produzir sumarios a partir de uma colecdo de textos-fonte que
abordam um mesmo topico (MCKEOWN, RADEV, 1995)

o Sumdario

« Conjunfo de sentencas que melhor representam o topico ou assunto
da colecdo sem gque haja informacdo repetida entre elas (NEWMAN
et al., 2004; HENDRICKX et al., 2009)

o SAM
« Tratamento da redunddncia
o ldentificacdo e eliminacdo



Redundancia

« Em um conjunto de textos que tratam de um mesmo
assunto, & possivel encontrar um grande volume de
informacdes em comum ou similar, assim como &
possivel encontrar informacoes que sdo unicas de cada
texto.

« Redunddncia (ou similaridade) entre os textos pode ser
Total ou Parcial.




Redundancia Total

Redundancia total Sentencas

S1: Segundo fontes aeroportudrias, os membros da
VR G ISP EG G IS T ERS tripulacao eram de nacionalidade russa.

I_-
|
|
| conteudo S2: Segundo fontes aeroportudrias, os membros da
|

tripulacao eram de nacionalidade russa.

S1: Nove pessoas morreram, trés delas criangas, e outras 25
ficaram feridas nesta segunda-feira em uma explosao
ocorrida em um mercado de Moscou, informou a policia.

FFIR TSR T B I CRL R G S2: Nove pessoas morreram, sendo trés criangas, e outras 25
ficaram feridas nesta segunda-feira em wuma explosao
registrada em um mercado moscovita, informou a Policia de
Moscou.

S1: De acordo com a assessoria do ministério, a transferéncia

dos voos de Guarulhos para Viracopos nao podera ser feita
neste momento, por que o aeroporto de Campinas
necessitara de ampliagao, principalmente em terminal de
passageiros.

S2: Para receber os voos de Cumbica, Viracopos precisara ser

(iii) Identidade de conteudo

ampliado, sobretudo seu terminal de passageiros, segundo

nota do Ministério da Defesa.

---------------------------------------i
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Redundancia Parcial

Redundancia Sentencas

parcial

S1: A falha no reversor — mecanismo que ajuda o aviao a frear — foi:
detectada pelo sistema eletronico de checagem da propria aeronave, |

. . . oo
que continuou voando nos dias seguintes, com o reversor direitoj

(i) S1 contém X desligado.

eY, S2 contéem X

eZ S2: O problema teria sido detectado pelo sistema eletronico dej

.. o~ . i I
checagem do proprio aviao, e ainda assim a aeronave da TAM, um,

Airbus A320, continuou voando, com o reverso direito desligado. :
I

S1: Um acidente aéreo na localidade de Bukavu, no leste da Repﬁblica:

Democratica do Congo, matou 17 pessoas na quinta-feira a tarde, |

RS R0, € informou hoje um porta-voz das Nagoes Unidas.
eY, S2 contém
X.

S2: Ao menos 17 pessoas morreram apos um acidente aéreo na
Republica Democratica do Congo.




Introducao

« Etaopa de transformag¢ao na maioria dos métodos de
SAM (RADEV et al., 2004):

O

calcular a importdncia de cada sentenca dos textos-fonte;
rangquear as sentencas em funcado de sua importéncia;

selecionar a sentenga de maior pontuagdo de importdncia para
iniciar o sumario;

selecionar a proxima sentenca do ranque;

calcular a redundancia ou similaridade da nova sentenca
candidata em relagdo a sentenca j& selecionada para o
sumario;

selecionar a sentenca candidata para compor o sumario se esta

contiver pouca sobreposicdo com a senfenga inicialmente
selecionada, e

repetir os passos para as demais sentengas do ranque ate que o
tamanho desejado do sumario seja alcancado



Introducao

« |dentificacdo/cdlculo da Redunddncia

o Métodos superficiais simples (Hatzivassiloglou et al., 1999, 2001)

- Estatisticos
o word overlap
noun overlap
adjective overlap
verb overlap
adverb overlap
- Linguisticos
sobreposicdo de etiquetas morfossintdticas
sobreposicdo de radicais
sobreposicdo de nUcleos de sinfagmas nominais
sobreposicdo de palavras sinbnimas

o O O O

@)
@)
@)
@)

o Métodos superficais compostos (Hatzivassioglou et al., 1999, 2001)
* sobreposicdo de palavras + ordem
« sobreposicdo de palavras + distncia entre elas



Introducao

« |dentificacdo/cdlculo da Redunddncia

o Métodos profundos

« sobreposicdo de conceitos lexicalizados (Newman et al, 2004)

- pares de sentencas que apresentam maior nuUmero de palavras relacionadas
na WN.Pr sdo mais similares

« sobreposicdo de nucleos sinfagmdaticos semanticamente relacionados
(Hendrickx et al., 2009)

« sobreposicdo de conteudo (Castro Jorde; Pardo, 2010)
o relacoes CST de redunddncia



Objetivos

« Diante da escassez de trabalhos sobre SAM que
envolvem o portfugués do Brasil

o Investigar os principais métodos superficiais (estatisticos e
linguisticos) de deteccdo da redunddncia entre sentencas

o Investigar a correspondéncia desses metodos com outro
mais profundo, que identifica a redunddncia com base no
tipo de relacdo semdntica do modelo Cross-document
Structure Theory (CST) (RADEV, 2000)



Metodologia

« 1.Selecao do corpus

o Caracteristicas: (i) monolingue (PB); (ii) jornalistico, (iii) multidocumento
e (iv) alinhado no nivel retérico, via CST.

- 2. Delimitagao e teste dos métodos superficiais

o Aplicagcdo dos principais métodos superficiais  (estatisticos e
linguisticos) identificados na literatura ao corpus

- 3. Estudo da correlagao entre os métodos e as relagcoes CST

o Verificar a correlagdo _enfre os meétodos e o nivel de redunddncia
(indicado pelas relagcdes CST), e as relagcdes CST que unem Qs
sentencas de cada par

4. Avaliagcao

o Verificar quais métodos sdo adequados para a identificacdo de cada
nivel de redunddncia, e relacdo CST



Selecao do corpus

« Tipologia

o Monolingue

« Caracteristica que reflete o objefivo de se estudar a
redundd@ncia em PB

o Multidocumento

« Caracteristica que reflete o objefivo de se estudar a
redunddncia entre textos que tratam de um mesmo assunto

o Alinhado/ anotacdo em nivel retérico (via CST)

« Caracteristica que reflete o objetivo de se investigar a
possivel correlacdo enfre os métodos superficiais de
deteccdo daredunddncia e as relacdes CST (RADEV, 2000)




Selecao do corpus

« CSTNews (Cardoso et al. 2011)
o Corpus multidocumento em PB

« 50 colecdes de textos jornalisticos de fontes e dominios variados
« 2 a 3 textos por colecdo (=140 texts)

« Sumdarios automaticos e manuais mono e multidocumento

« 42 sentencas em meédia por texto-fonte

« 7 sentencas em média por sumario manual multidocumento

« Etambém:
o Anotacoes
« discursiva monodocumento (via RST)
« discursiva multidocumento (via CST)
« temporal (HAREM guidelines)
« sentido dos nomes
« subtopico/topico segmentacdo
« efc.
 Recorte



Selecao do corpus

« Montagem de um subcorpus
o 45 pares de sentfencas do CSTNews com diferentes niveis de redunddncia

» Tipologia de Maziero et al. (2010)

Redundancia

N

Total Parcial

l

Equivalence* Overlap® 1
Summary

[ ————————————

Contetdo

Complemento

N

Relagoes

\

Hpresentariqémfﬂrma ‘

N

Contradicdo | | Fonte/autoria

Estilo |

Temporal Atemporal

Identity* Subsumption y Historical background

l l

Follow-up

Elaboration

R

Contradiction® Citation
Attribution
Modality

|

Indirect speech
Translation*



Selecao do corpus

 Subcorpus do CSTNews

Tipo de relacao Quantidade de pares

Identity 5

Redundancia total Equivalence 6
Summary 4

Subsumption 8
parcial Overlap 8
Nao-redundancia T 14

f Sentencas de clusters distintos



Delimitacao e Teste dos metodos

« Delimitacdo dos métodos superficiais

o Estatisticos
« word overlap (MWol)
* noun overlap (MNol)
« verb overlap (MVol)
« adjective overlap (MAd])
« adverb overlap (MAdV)

#CommonWords
#Words(S1) + #Words (52)

Wol (S1,52) =



Delimitacao e Teste dos Métodos

« Delimitacdo dos métodos superficiais

o Linguisticos
« sobreposicdo de padroes morfossintaticos (MPdMorf)
» sobreposicdo de verbo principal (MVp)
« sobreposicdo de nucleo de sujeito (MSuj)
« sobreposicdo de nucleo de objeto/predicativo principal (MObj)
« sobreposicdo de palavras sindnimas (MSin)
« sobreposicdo de etiquetas morfossintaticas (MEtMorf)

o Estrutural
» localizacdo das sentencas (MLoc)



Delimitacao e Teste dos Métodos

« Caracterizacdo das sentencas do subcorpus em funcdo
dos afributos linguisticos referentes aos diferentes
métodos superficiais

o Pré-processamento - anotacdo morfossintafica automatica
« LX-Tagger (Branco, Silva, 2004)
« 96,87% de precisdo + Interface amigavel

Relacao Cluster Sentencas anotadas

As/DA vitimas/vitima/CN de_/PREP o/DA acidente/acidente/CN
. D2 C1 foram/ser/V 14/DGT passageiros/passageiro/CN e/C]J trés/CARD
Identl’f}’ . membros/membro/CN de_/PREP a/DA tripulagao/tripulacao/CN
L (Redundancia As/DA vitimas/vitima/CN de_/PREP o/DA acidente/acidente/CN

total) D3 Cl1 foram/ser/V 14/DGT passageiros/passageiro/CN e/CJ tres/CARD
membros/membro/CN de_/PREP a/DA tripulagao/tripulacao/CN




Delimitacao e Teste dos Métodos

« Caracterizacdo das sentencas do subcorpus em funcdo dos
atfributos linguisticos referentes aos diferentes métodos
superficiais | dos atributos

 Tabelas em formato Excell

Atributo linguistico

Método Estrutural Meétodo Linguistico
Loc PdMorf NSuj Vp NODbjPredp Sin
5 CN PREP (;N (2)~ vitima ser passageiro, 0
1 membro da tripulagao membro
S CN PREP (?N (2)~ vitima ser passageiro, 0
membro da tripulacio membro




Delimitacao e Teste dos Métodos

« Caracterizacdo das sentencas do subcorpus em funcdo dos
atfributos linguisticos referentes aos diferentes métodos
superficiais | dos atributos

 Tabelas em formato Excell

Atributo linguistico

Meétodo Linguistico

Palavra Nome Verbo | Adjetivo Advérbio mor]jsfcizlzfliffgtica
V1t1ma,'a01dente, 1T, V1t1me?, acidente, ' DA CN PREP V
passageiro, membro, | passageiro, membro, ir -- -- DGT C] CARD

1 tripulacio tripulacao
V1t1ma,'a01dente, 1T, V1t1me?, acidente, ' DA CN PREP V
passageiro, membro, | passageiro, membro, ir -- -- DGT C] CARD

tripulacio tripulacao




Teste dos Métodos

« Aplicacdo manual dos métodos superficiais
o Tabelas em formato Excell

Rel.
P .
L Método
Estrut. Estatistico Linguistico
MLoc [MWol MNol (MVolMAD]Jol{ MADVol [MPdMorf| MSuj MVp/MObjPredp| MSin [MEtMorf
01 |Ident. 0 1 1 1 NA NA 1 Sim | Sim Sim Nao 1




Par | Rel. CST Método
Estrut. Estatistico Linguistico
MLoc | MWol | MNol | MVol | MADJol | MADVol | MPdMorf | MSuj | MVp |MObjPredp| MSin | MEtMorf
01 Ident. 0 1 1 1 NA NA 1 Sim Sim Sim Nao 1
02 Ident. 0 1 1 1 1 1 1 Sim Sim Sim Nao 1
03 Ident. 0 1 1 1 1 1 1 Sim Sim Sim Nao 1
04 Ident. 0 1 1 1 1 NA 1 Sim Sim Sim Nao 1
05 Ident. 0 1 1 1 1 NA 1 Sim Sim Sim Nao 1
06 Sum. 0 0,23 1 0,66 1 0,66 0 Naio Nio Nio Nio 1
07 Sum. 0,18 0,8 1 1 1 NA 1 Sim Sim Sim Naio 1
08 Sum. 0,45 0,30 0,33 0 NA 0,5 0 Nio Nio Nio Nio 0,66
09 Sum. 0,45 0,36 0,47 0.25 NA 0 0 Nio Nio Nio Nio 0,92
10 Equi. 0,9 0,66 1 1 0 0 1 Sim Sim Nio Sim 0,72
11 Equi. 0,36 0,19 0,36 0 0 0 0 Nio Nio Nao Nio 0,82
12 Equi. 0,18 0,45 0,61 0,5 0 0 0,4 Nio Sim Nio Sim 0,52
13 Equi. 0,27 0,42 0,42 0,5 0,66 0 1 Nio Sim Nao Sim 0,77
14 Equi. 0 0,68 0,46 0,6 0,5 NA 0 Sim Sim Nio Nio 0,90
15 Equi. 0,09 0,36 0,57 1 NA NA 0 Sim Sim Nio Nio 1
16 Subs. 0 0,47 0,46 0,5 0,4 NA 0,5 Sim Nio Nio Nio 0,85
17 Subs. 0 0,22 0,30 0 0 NA 0,5 Nio Nio Nio Nio 0,88
18 Subs. 0 0,33 0,5 0 NA NA 0 Nio Nio Nio Nao 0,77
19 Subs. 0,27 0,08 0,20 0,16 NA 0 0 Nio Nio Nio Nao 0,75
20 Subs. 0 0,2 0,12 0,4 0 0 0 Nio Nio Nao Nao 0,75
21 Subs. 0,18 0,5 0,30 0,66 0,8 0,5 0 Nio Nio Nio Nio 0,6
22 Subs. 0,36 0,28 0,30 0,4 0 NA 0 Nio Nio Nio Nio 0,63
23 Subs. 1 0,15 0,13 0,33 NA 0 1 Nio Nio Nio Sim 0,71
24 Over. 0,36 0,44 0,66 0 0 0 0,8 Nio Nio Nio Nio 0,66
25 Over. 0,36 0,44 0,47 0 0,66 0 0,66 Nio Nio Nio Nio 0,5
26 Over. 0,09 0,29 0,12 0 0,5 0 1 Nio Nio Sim Nio 0,28
27 Over. 0,09 0,3 0,28 0,4 NA 0 0,66 Nio Nio Nio Nio 0,88
28 Over. 0 0,42 0,25 0,28 0 0 0,44 Nio Nio Nao Nao 0,9
29 Over. 0,18 0,42 0,6 0 NA NA 0 Sim Nio Nio Nio 0.8
30 Over. 0 0,29 0,28 0 0,33 0 0,66 Nio Nio Nio Sim 0,77
31 Over. 0 0,2 0,44 0 0,66 0 0,66 Sim Nio Nio Nio 0.82
32 Perm. 0,18 0 0 0 0 0 0,33 Nao Nio Nio Nao 0,625
33 Perm. 0 0 0 0 0 0 0,33 Nao Nio Nio Nao 0,84
34 Perm. 1 0,06 0 0 0 0,5 0,4 Nio Nio Nio Nio 0,8
35 Perm. 0,09 0 0 0 0 0 0,66 Nio Nio Nio Nio 0,84
36 Perm. 0,72 0 0 0 0 0 0 Nao Nio Nio Nao 0,77
37 Perm. 0 0,16 0,09 0,4 0 0 0,5 Nio Nio Nio Nao 0,7
38 Perm. 0,9 0 0 0 0 0 0 Nao Nio Nio Nao 0,66
39 Perm. 0 0 0 0 0 0 0,66 Nao Nio Nio Nao 0,66
40 Perm. 0,27 0 0 0 0 0 0,5 Nao Nio Nio Nao 0,66
41 Perm. 0,54 0 0 0 0 0 0 Nao Nio Nio Nao 0,8
42 Perm. 0,27 0,08 0 0,5 NA NA 0,66 Nio Nio Nio Nio 0,75
43 Perm. 0 0.08 0 0.28 0 0 0 Nao Nio Nio Nao 0.75




Correlacao: métodos vs. redundancia

« Andlise manual preliminar

o Cdlculo da média simples

o lIdentificacdo do nUmero de pares que obtiveram valores iguais ou
maiores que a média simples*

% T . . . .
media simples do MLoc = pares que obtiveram valores iguais ou

inferiores d média simples

 Andlise automatica

o Aprendizado de Mdaquina
 Weka (Waikato Environment for Knowledge Analysis) (Frank et al., 2011)



Correlacao: métodos vs. redundancia

« Andlise manual preliminar

o Cdlculo da média simples

o lIdentificacdo do nUmero de pares que obtfiveram valores iguadis ou
maiores que a média simples*

Nivel de redundancia

Método :

Total Parcial Nula

MLoc 10/15 9/16 9/14
MWol 8/15 7/16 4/14
MNol 8/15 6/16 1/14
MVol 8/15 7/16 3/14
MPdMorf 8/15 10/16 7/14
MSu;j 9/15 3/16 0/14
MVp 11/15 0/16 0/14
MObPredp 6/15 1/16 0/14
MSin 4/15 2/16 0/14

MEtMorf 10/15 11/16 8/14 °




Correlacao: métodos vs. redundancia

« Andlise manual preliminar

o Cdlculo da média simples

o lIdentificacdo do nUmero de pares que obfiveram valores iguadis ou

maiores que a média simples*

7 W 12 observacao:
Nivel de redundancia ¢

Meétodo MLoc, MPdMorf e
Total Parcial Nula MEtMorf parecem
MLoc 10/15 9/16 9/14 Nnao expressar as

diferencas de
MWol 8/15 7/16 4/14 redundancia, pois

MNol 8/15 6/16 1/14 destacaram-se nos
AV 8/15 7/16 3/14 pares dos 3 niveis.
MPdMorf 8/15 10/16 7/14
MSuj 9/15 3/16 0/14
MVp 11/15 0/16 0/14
MObPredp 6/15 1/16 0/14
MSin 4/15 2/16 0/14
MEtMorf 10/15 11/16 8/14 °




Correlacao: métodos vs. redundancia

* Andlise manual preliminar

o Cdlculo da média simples

o lIdentificacdo do nUmero de pares que obfiveram valores iguadis ou

maiores que a média simples*

7 W 12 observacao:
Nivel de redundancia ¢

Meétodo MLoc, MPdMorf e
Total Parcial Nula MEtMorf parecem
MLoc 10/15 9/16 9/14 Nao expressar as
A 8/15 7/16 4/14 diferencas de
redundancia, pois
MNol 8/15 6/16 1/14 destacaram-se nos
MVol 8/15 7/16 3/14 pares dos 3 niveis.
MPdMorf 8/15 10/16 7/14
' 1 1 14
Mou; o715 3/16 o Destaque de
MVp 11/15 0/16 0/14 MLoc quanto a
MObPredp 6/15 1/16 0/14 redundancia
MSin 4/15 2/16 0/14 ‘nula® €
coincidéncia.

MEtMorf 10/15 11/16 8/14 °




Correlacao: métodos vs. redundancia

* Andlise manual preliminar

o Cdlculo da média simples

o lIdentificacdo do nUmero de pares que obfiveram valores iguadis ou
maiores que a média simples*

Meétodo

MLoc
MWol
MNol
MVol

MPdMorf
MSuj
MVp

MObPredp
MSin
MEtMorf

Nivel de redundancia

Total Parcial Nula
10/15 9/16 9/14
8/15 7/16 4/14
8/15 6/16 1/14
8/15 7/16 3/14
8/15 10/16 7/14
9/15 3/16 0/14
11/15 0/16 0/14
6/15 1/16 0/14
4/15 2/16 0/14
10/15 11/16 8/14

22 observacao:
MWol, MNol e MVol
parecem expressar a
existéncia ou nao de
redundancia, pois se

destacaram em muitos
pares de redundancia
total e parcial e em
poucos pares de
sentencas nao
redundantes.



Correlacao: métodos vs. redundancia

« Andlise manual preliminar

o Cdlculo da média simples

o lIdentificacdo do nUmero de pares que obtfiveram valores iguadis ou
maiores que a média simples*

Meétodo

MLoc
MWol
MNol
MVol

MPdMorf
MSuj
MVp

MObPredp
MSin
MEtMorf

Nivel de redundancia

Total Parcial Nula
10/15 9/16 9/14
8/15 7/16 4/14
8/15 6/16 1/14
8/15 7/16 3/14
8/15 10/16 7/14
9/15 3/16 0/14
11/15 0/16 0/14
6/15 1/16 0/14
4/15 2/16 0/14
10/15 11/16 8/14

32 observacao:
MSuj e MVp
parecem expressar
a redundancia
total, posto que se
destacaram em
pares totalmente
redundantes



Correlacao: métodos vs. redundancia

* Andlise manual preliminar

o Cdlculo da média simples

o lIdentificacdo do nUmero de pares que obtfiveram valores iguadis ou
maiores que a média simples*

Meétodo

MLoc
MWol
MNol
MVol

MPdMorf
MSuj
MVp

MObPredp
MSin
MEtMorf

Nivel de redundancia

Total Parcial Nula
10/15 9/16 9/14
8/15 7/16 4/14
8/15 6/16 1/14
8/15 7/16 3/14
8/15 10/16 7/14
9/15 3/16 0/14
11/15 0/16 0/14
6/15 1/16 0/14
4/15 2/16 0/14
10/15 11/16 8/14

4? observacao:

Os métodos MSuj,
MVp, MObPredp e
MSin nao obtiveram
valores iguais ou
superiores a média
simples nem nenhum
dos pares da categoria
“redundancia nula”.



Correlacao: métodos vs. redundancia

« Andlise automatica

o Aprendizado de Mdaquina (Weka)
o Algoritmos com as melhores precisoes:. PART e J48

PART (Precisdo de 97.7%)

Se MNol < 0.09 entédo nulo
Senédo se MVp = nédo e MEtMorf<=0.9 e Mloc < 0.27 entao parcial

Sendo se MVp = sim entdo total
Senao se MPdMorf < 0.33 entao total

Senéo parcial



Correlacao: métodos vs. redundancia

Andlise automatica
o Aprendizado de Mdaquina (Weka)

PART (Precisdo de 97.7%)
Se MNol = 0.09 entao nulo

o Algoritmos com as melhores precisoes:. PART e J48

Senédo se MVp = nédo e MEtMorf<=0.9 e Mloc < 0.27 entao parcial

Sendo se MVp = sim entdo total
Senao se MPdMorf < 0.33 entao total

Senéo parcial

Par | Relacao Cluster Sentencas originais
Nove pessoas morreram, trés delas criangas, e outras 25 ficaram feridas nesta
D2 _C15 |segunda-feira em uma explosio ocorrida em um mercado de Moscou, informou
22 Subs. a policia.
D3 C15 Anteriormente, a Policia havia informado sobre nove mortos, sendo trés deles
- criangas, e 25 feridos.
Par |Rel. CST Método
Estrut. Estatistico Linguistico
MLoc | MWol [MNol| MVol [ MADJol | MADVol | MPdMorf | MSuj | MVp [MObjPredp| MSin |MEtMorf
22 | Subs. | 0,36 [ 0,28 [0,30| 04 0 NA 0 Nao | Nio Nao Nao 0,63




Correlacao: métodos vs. redundancia

« Andlise automatica

o Aprendizado de Mdaguina

« Weka
o Algoritmos com as melhores precisoes:. PART e J48

J48 (Precisdo de 95.5%) !!

==0.09 =009

MNol <= 0.09 entdo nulo (14.0) ya
MNol > 0.09 Nulo (14.0)
MVp = sim entao total (11.0)
MVp = nao = Mao

= 5im
MEtMorf <= 0.9 ent&o parcial (18.0/2.0) /
MEtMorf > 0.9 entao total (2.0) Total (11.0)|




Correlacao: métodos vs. relagoes CST

- Relacao CST

Método

Identity = Summary | Equivalence |Subsumption Overlap |Permuta
5/5 3/4 4/6 5/8 58 | 914
5/5 1/4 26 4/8 ys | 414
5/5 2/4 3/6 5/8 ys | 114
5/5 2/4 3/6 5/8 28 | 2/14
5/5 1/4 3/6 3/8 o5 | 914
5/5 1/4 3/6 2/8 28 | 0/14
5/5 1/4 5/6 1/8 o5 | o/14
5/5 1/4 0/6 2/8 18 | o4
5/5 0/4 4/6 1/8 38 | 1/14

X 5/5 3/4 3/6 5/8 6/8 | 8/14



Correlacao: métodos vs. relacoes CST

« Andlise automatica

o Aprendizado de Mdaquina (Weka)
o Algoritmos com as melhores precisoes:. PART e J48

PART (Precisdo de 88,88%)

Se MNol <= 0.09 entdo Permuta

Senao se MWol <= 0.8 e MVp = ndo e MEtMorf <= 0.9 e MLoc <= 0.36 e
MPdMorf <= 0.5 entdo Subsumption

Senao se MVp = ndo AND MPdMorf > 0.33 entdo Overlap

Senao se MWol <= 0.8 AND MVp = sim entdo Equivalence

Senao se MPdMorf > 0.5 entédo Identity

Senao Summary

(14.0)

(10.0/3.0)
(7.0/1.0)
(6.0/1.0)
(5.0)
(3.0)



Correlacao: métodos vs. relacoes CST

« Andlise automatica

o Aprendizado de Maqguina (Weka)
o Algoritmos com as melhores precisoes: PART e J48

J48 (Precisdo de 88,88%)

MNol <= 0.09 entao Permuta (14.0)
MNol > 0.09
| MWol <= 0.8
MVp = sim entao Equivalence (6.0/1.0)
MVp = nédo
MEtMorf <= 0.9
| MLoc <= 0.36
| | MPdMorf <= 0.5 entao Subsumption
| | MPdMorf > 0.5 entao Overlap

0.0/3.0)

0)

|
|
|
|
| (1
| (6.
| | MLoc > 0.36 entdo Summary (2.0/1.0)
| (2.

(5.

|

|

|

|

|

| MEtMorf > 0.9 entdo Summary 0)
P MWol > 0.8 entao Identity 0)



Correlacao: métodos vs. relacoes CST

« Andlise automatica

o Aprendizado de Mdaqguina (Weka)
o Algoritmos com as melhores precisoes: PART e J48
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Consideracoes finais

« Gerais

o O conjunto de dados de andlise € pequeno, |0 que € composto por 45
pares de sentencas, assim, os resultados sdo preliminares a respeito dos
métodos

o O conjunto de métodos € composto apenas por atributos “superficiais”
o As andlises manual e automdatica sdo complementares



Consideracoes finais

Especificas
o Métodos vs nivel de redunddncia

Os métodos Mwol, Mnol, MVp e Msin foram os aftributos preferenciais
dos algoritmos PART e J48

MNol é capaz de identificar pares que ndo sdo redundantes dos que
apresentam alguma redunddncia

A redunddncia identificada como padrdo foi a “parcial”

O PART precisa apenas de 4 afributos (métodos) (MNol, MVp,
MEtMorf e MLoc) para identificar a redunddncia entre as sentencas
com 97.7% precisdo

O J48 precisa de 5 atributos (MNol, MVp, MEtMorf, MLoc € MPdMorf)
para identificar a redunddncia entre as sentencas com 95.5%
precisqo



Consideracoes finais

« Especificas
o Métodos vs relacdoes CST

« Os métodos Mwol, Mnol, MVp e MSin foram os atributos preferenciais
dos algoritmos PART e J48

« MNol é capaz de identificar com precisdo as sentencas que ndo
estdo relacionadas por relacdes CST nos algoritmos PART e J48

« Os algoritmos PART e J48 utilizam o mesmo conjunto de métodos
(atributos)
o MNol, MWol, MVp, MEtMorf, MLoc e MPdMorf
« Os algoritmos PART e J48 classificam as sentencas quanto as relacoes
CST com a mesma precisdo: 88,88%

« A relacdo identificada como padrdo pelo algoritmo PART foi
“Summary”



Trabalhos futuros

- TCC

o Investigacdo de métodos de identificacdo de redundancia baseados
em atributos profundos

« atributos semdanticos
o enfidades nomeadas (Palmer, Day, 1997; Aranha, 2007)
o hiperonimia/hiponimia (Fellbaum et al, 1998)

o *polarizacdo semantica (llari, 1984; Linegarger, 1987; Vitral, 1999)



1. A aviacao de Israel realizou durante a madrugada desta segunda-feira,
dia 7, ataques a 150 alvos no Libano.

2. A Forca Aérea israelense lancou uma série de bombardeios contra o
Libano nesta segunda-feira.

Noun
’_——- T — iy,
Q;i (n) bombing, bomPardment (an attack by dropping bombs)
= T qmeTryBShym | full hyponym
o dirgethwremymr imbhested hypernym | sister term
(L S (n) attack, onslayght, onset, onrush {(military) an offensive against an
En‘eﬁTﬂtEi‘ng"wEaponsj] "the attack began at dawn”
¢ 5 (n) operation, military operation (activity by a military or naval force
(as a maneuver or campaign)) "it was a joint operation of the navy
and air force”
* 5 (n) activity (any specific behavior) "they avoided all
recreational activity”
* 5:(n)act, deed, human acfion, human activity (something
that people do or cause to happen)
+ S (n) event (something that happens at a given
place and time)
+ S (n) psychological feature (a feature of the
mental life of a living organism)

* 5 (n) abstraction, abstract entity (a
general concept formed by extracting
common features from specific
examples)

e S (n) entity (that which is
perceived or known or inferred to
have its own distinct existence
{living or nonliving))




1.

A pista principal do Aeroporto Internacional de Sdao Paulo (Cumbica), em
Guarulhos, sera totalmente reformada em marco de 2008, segundo informacoes
do Ministério da Defesa anunciadas nesta segunda-feira, 6.

O Ministério da Defesa anunciou nesta segunda-feira (6) que em marg¢o do ano
que vem uma das pistas do Aeroporto de Guarulhos sera fechada para reformas
de seu trecho central.

Cumbica

Aeroporto de Guarulhos
Aeroporto Internacional de Sao Paulo
Aeroporto Internacional de Guarulhos
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