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1. Introducao

Nas ultimas décadas, observa-se um constante aumento no volume de informac¢do na
web. Aplicagdes computacionais, como a sumarizagdo automatica multidocumento, tém
se tornado cada vez mais necessarias. Dentre os desafios dessas aplicagdes encontra-se
o tratamento da variedade de subtopicos de uma colecdo de textos relacionados. Por
exemplo, um texto sobre uma partida de futebol pode descrever a partida, o
placar/resultado final e partidas futuras, subtopicos que deveriam estar minimamente
representados em um sumario desses textos.

Este projeto visa adaptar e explorar uma técnica cldssica para a sumarizagao
multidocumento abordando a questdo de subtopicos. Para isso, propde-se, em primeiro
lugar, identificar os subtopicos presentes nos diversos textos de um mesmo grande
topico. O segundo passo visa agrupar os subtopicos de diferentes textos (cenario
multidocumento), pois eventualmente pode haver subtopicos semelhantes, uma vez que
textos que versam sobre um mesmo assunto (topico) podem conter passagens muito
parecidas. Por fim, usa-se um dos métodos de Salton et al. (1997) para a construgdo de
sumarios a partir dos segmentos textuais relevantes detectados.

Na Secdo 2 sdo apresentados os conceitos basicos da area, sendo seguidos pelas
atividades a serem desenvolvidas para a conclusao e obtengdo de resultados deste
projeto, na Secao 3.

2. Conceitos Basicos

2.1. Sumarizacao

Salton et al. (1997) desenvolveram varios métodos que servem de base para este
trabalho. Por esses métodos, um texto € representado em um grafo ndo direcionado
(correspondente ao que Salton et al. chamam de mapa de relacionamentos), sobre o qual
os algoritmos de selecdo de conteido podem ser aplicados. Sao eles: Caminho Denso
(no original, bushy path), Caminho Profundo (depth-first path) e Caminho Denso
Segmentado (segmented bushy path). Ainda que os dois primeiros algoritmos resolvam
(1) a possivel ma legibilidade do sumario gerado e (2) a possivel falta de coeréncia, eles
causam outro problema que corresponde aos caminhos nao cobrirem todos os
subtopicos provenientes do texto de origem, sendo necessaria a utilizagdo do caminho
denso segmentado. O Caminho Denso Segmentado ataca o problema mencionado
anteriormente de forma que sdo construidos diversos caminhos densos para cada
subtopico e, logo depois, concatena-os em ordem textual. Garante-se ndo somente que
pelo menos um paragrafo de cada subtdpico seja selecionado para compor o sumario,
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mas também algum paragrafo de transicdo entre subtopicos também seja incluido
(respeitando a taxa de compressdo), de forma que o sumério detenha de uma melhor
legibilidade. Como se pode notar, faz-se necessario a esse caminho de Salton et al. a
segmentacdo dos textos fonte em subtopicos.

2.2. Segmentacio Topical

Virios sistemas de sumarizagdo fazem uso de segmentadores topicais, tais como o
TextTiling (Hearst, 1997). Nesse sistema, assume-se que um conjunto de itens lexicais é
usado durante o desenvolvimento de um subtoépico e, quando o subtépico muda, uma
proporcao significante de vocabulario também muda. Para identificar as grandes
mudancas de subtdpicos, blocos de textos sdo comparados entre si. Quanto mais
palavras em comum os blocos tiverem, maior a chance de fazerem parte do mesmo
subtopico.

Por fim, como o segmentador TextTiling pertence ao cenario monodocumento,
um passo adicional de agrupamento/correlacio das passagens de subtdpicos
semelhantes deve ser considerado, uma vez que este projeto esta inserido no cenario
multidocumento.

2.3. Agrupamento

Agrupamento (clustering) ¢ uma nogao que surge naturalmente em muitos campos,
sempre que ha conjuntos heterogéneos de objetos. E natural a busca por métodos para
agrupar tais objetos com base em alguma medida de semelhanca. Por exemplo, para
definir a distidncia entre objetos, pode-se considerar que quanto mais perto eles estdo
entre si, mais parecidos eles so.

Ha diversos trabalhos na area, como a ferramenta para a lingua portuguesa SiSPI
(Seno, 2008), que agrupa sentengas similares utilizando o algoritmo Single-pass (Van
Rijsbergen, 1979). Tal como o nome sugere, Single-pass, no contexto do descobrimento
de subtopicos correlacionados, requer uma unica passagem sequencial ao longo do
conjunto de subtdpicos a serem agrupados. E um algoritmo de agrupamento incremental
(grupos sdo criados de forma incremental, analisando-se todos os outros previamente
criados). Inicialmente, o algoritmo cria o primeiro grupo, selecionando o primeiro
subtdpico de uma colecao de documentos a ser agrupado. Entdo, este primeiro grupo
inicia o trabalho de agrupamento com todos os subtdpicos remanescentes. Em cada
analise dos grupos, o algoritmo decide se um subtopico recém-selecionado deve ser
colocado em um grupo ja criado ou em um novo. Esta decisdo ¢ feita de acordo com
uma condi¢ao especificada pela funcdo de similaridade empregada, isto ¢, um limite de
similaridade previamente determinado. Neste trabalho, a funcdo de similaridade ¢ a
medida de similaridade lexical do cosseno — quanto maior o valor de similaridade entre
dois subtopicos, mais semelhantes eles sdo.

3. Atividades Futuras

Como atividades futuras, espera-se combinar as técnicas de identificagdo (7extTiling) e
agrupamento de subtopicos com o caminho denso segmentado (Salton et al., 1997) para
selecionar conteudo relevante para o sumario. Feito isso, serdo realizadas analises dos
resultados obtidos utilizando o corpus de referéncia CSTNews (Cardoso et al., 2011) e o
pacote de métricas para avalicdo de sumarios ROUGE (Recall-Oriented Understudy for
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Gisting Evaluation) (Lin e Hovy, 2003), amplamente utilizado na area de sumarizagao.
Os resultados serdo comparados com outros trabalhos da area para a lingua portuguesa.

Acredita-se que as técnicas utilizadas produzirdo sumarios de melhor qualidade
em relacdo ao que existe atualmente para a lingua portuguesa, pois, com base nelas,
realiza-se um processamento textual mais informado.
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